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Overview of model

 可以在以上列為條件的任何兩種字體之間執行字體樣式轉換它們的屬性值

簡報者
簡報註解
（a）我們模型的概述，給定任意一組預定義的字體屬性值，就可以合成相應樣式的字型圖像。經過 相比之下，字體檢索方法只能為用戶選擇現有的字體，這常常不能滿足某些用戶的特定要求。 （b）例子 屬性集的中英文字型圖像合成。我們預先定義了37種不同的屬性，其值顯示在 灰度網格（暗度越高）。請放大以進行更好的檢查。



 什麼是襯線？試試高級、典雅，高貴不貴的樣子，卻又要帶有誘人的距離感。

 用 serif 這種具有襯線的字體，很容易就能達到這種效果。但 serif 有好多種，
Times New Roman 就是。



摘要

 字體設計現在仍被視為專業人士的手動設計(斜體，襯線，草書，寬度，角
度)，有軟體系統所不具備。

 此模型是文獻中第一個能夠產生字型的模型，根據新字體樣式的圖像，而不
是檢索現有字體到指定字體屬性的給定值。

 Attribute Attention Module 旨在使那些生成字型圖像更好地體現了突出
的字體屬性。

 引入了半監督學習方案來利用大量未標記的字體。

 模型在許多任務（例如創建新字體樣式的字型圖像、編輯現有字體和不同的
字體等。



目前限制

 現有圖像，其外觀（例如顏色和紋理）隨屬性而變化，但形狀通常保
持不變。相比之下，字型的形狀各不相同字體屬性的顯著提升。

 現有作品均等對待不同屬性，其影響被疊加到生成的作品中圖片。但
是，對於每種字體，某些字體屬性具有與其他屬性相比，對字型形狀
的影響要大得多。因此，應該探索不同屬性的相關性並且應該更加註
意重要的屬性。

 這些作品中的屬性值是二進制的（有或沒有）或離散的，用戶無法隨
意操縱。

 搜索引擎只能檢索字體數據庫中最相似的字體可能不符合用戶的需求，
無法能夠帶有值的屬性作為關鍵字。



與現有屬
性控制圖
像方法的
比較



簡報者
簡報註解
我們假設每種字體對應一組字體屬性值。在此假設的基礎上，我們訓練了生成網絡，用於根據其字體屬性值將一種字體樣式的字型圖像傳輸到另一種字體。在推論階段 我們選擇合適的字體作為源並將其轉換為任何字體用戶從給定屬性值中想要的字體。從技術上講，我們提出一種半監督學習方案和“屬性關注模塊”，以提高我們模型的性能。半監督 引入學習方案來解決帶註釋的不足 訓練數據。屬性注意模塊有助於我們的模型 專注於最重要的屬性並更好地描繪 字型在生成階段的突出特徵。公開數據集上的實驗結果表明我們的模型在許多應用程序（例如創建）中的有效性，新字體樣式的字型圖像，編輯現有字體，插值 最後，但並非最不重要的是，我們的實驗驗證了我們的模型也可以用於處理任何其他字體  可能包含數百種文字的書寫系統（例如中文） 成千上萬個不同的字符。



主要貢獻

 首次建立從描述性字體屬性到字型圖像空間的映射關係。
用戶是允許任意設置預定義字體屬性的值並創建所需的任
何字體。

 設計的半監督學習方案和屬性。
 注意模塊顯著提高了生成的字型圖像的質量。此外，它們
不僅限於我們任務，但也適用於其他圖像合成任務。

 我們的模型能夠合成變化很大且視覺上令人愉悅的字型圖
像。因此，我們的模型具有很高的實用對於普通用戶和字
體設計師。

簡報者
簡報註解
本文的主要貢獻如下：•首次建立從描述性字體屬性到字型圖像空間的映射關係。用戶是允許任意設置預定義字體屬性的值並創建所需的任何字體。•設計的半監督學習方案和屬性注意模塊顯著提高了生成的字型圖像的質量。此外，它們不僅限於我們任務，但也適用於其他圖像合成任務。•我們的模型能夠合成變化很大且視覺上令人愉悅的字型圖像。因此，我們的模型具有很高的對於普通用戶和字體設計師。



DATA SET

 採用
[O’Donovan,2014] 
由148種帶屬性標籤
的字體和968種無標
籤屬性的字體組成
字體。

簡報者
簡報註解
採用[O’Donovan,2014] 由148種帶屬性標籤的字體和968種無標籤屬性的字體組成字體。



字體數據集中，
不同屬性的相
關矩陣



圖5.從中生成具有相同
目標屬性值的字型圖
像不同的Source字體。
每個灰度網格的像素
值代表每個屬性的值。

較深的網格表示較高
的屬性值。

簡報者
簡報註解
圖5.從中生成具有相同目標屬性值的字型圖像不同的Source字體。每個灰度網格的像素值代表每個屬性的值。較深的網格表示較高的屬性值。在裡面在下圖中，我們使用相同的方式來顯示屬性值。



 各種GAN指標下，本模型效果最好。

 IS越校越好，其餘越大越好。



 圖6.由我們的模型使用不同配置生成的字型圖像。



表4.不同圖像合成模型的定量結果



 表5.不同圖像的模型大小比較



 中文字體之間的插值結果



Conclusion

 根據用戶指定的屬性生成字型圖像來創建新字體及其相應
的值

 屬性注意模塊引入了半監督學習方案來應對在這項任務中
的困難

 模型不僅不僅限於生成英文字型，而且還適用於在任何其
他書寫系統（例如中文）中合成字體。

 資深字體設計師對我們的產品給予了高度評價。評論：這
對於協助和啟發人心非常有用字體設計師，將大大提高字
體運用效率。

簡報者
簡報註解
在本文中，我們提出了一個新穎的模型，可以通過根據用戶指定的屬性生成字型圖像來創建新字體及其相應的值。屬性注意模塊引入了半監督學習方案來應對在這項任務中的困難。進行了廣泛的實驗以證明我們的模型與現有方法相比的有效性和優越性。最後但並非最不重要的是，我們的模型不僅不僅限於生成英文字型，而且還適用於在任何其他書寫系統（例如中文）中合成字體。我們會希望將來研究以下問題：（1）擴展我們的直接處理矢量字體生成任務的方法；（2）構建2D字體流形供用戶輕鬆瀏覽我們的系統生成的字體； （3）改進架構深入學習者，以提高生成字體的質量。



 模型的一些失敗案例。

 上部和一些字符的小寫
字母具有非常不同的形
狀。

 然而，所提出的模型不
能很好地處理大寫字體，
從而產生小寫的字型圖
像而不是大寫的字型圖
像，即使指定了屬性
“ capital”。

 此外，“ a”和“ g”都
有兩個不同的類型。
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